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Metoda simpleksov je iteracijski postopek, ki se odlikuje po enostavnosti in hitrosti, Vendar'pa

je velik porabnik pomnilnika. V naZem &lanku opiZemo, kako je moZno bOStopek simpleksov modifici-

rati ter s tem zmanj$ati zahteve po pomnilniku samo na prostor, ki ga potrebuje vhodna matrika

neenadlb. ,

'REDUCTION OF THE SIMPLEX TABLEAU WITHIN THE GENERAL SIMPLEX METHOD. The general simplex method
1s known as a simple and fast iterative proéess but it as also known as a big computer storage

consumer. In our paper we describe the necessary modifications of this method which enable us
to reduce the size of simplex tableau to the size of the input matrix of the set of linear

unequations

1. UVOD

\

Metoda simpleksov je najbolj sploSna metoda za
numeri&no reSevanje problemov linearnega pro-

gramiranja; z njo lahko re$imo slehern# line-

arni program, kar je izrednega pomena za njeno
uporabo pri razli&nih. problemih optimizacije

v gospodarstvu.

Metoda simpleksov je v bistvu iteracijski po-
stopek, pri katerem v .okviru vsakega iteracij-
skega koraka iz Ze znane bazne moZne refitve
i%¥%emo novo optimalnej%o moZfno re$itev. Odli-
kuje se po tem, da je zelo primerna za radu-
nalnisko obdelavo, vendar pa je pri velikih
sistemih tudi velik porabnik pomnilnika. Za
metodo je namred znalilno, da temelji na tako
imenovani simpleksni tabeli, v katero morajo
biti razvr3&ene vse spremenljivke ter da je
potrebno na vsakem koraku izra&unati in shra-
niti v pomnilniku celotno tabelo. Tak na&in:
dela pa zahteva precej ralunalniskega pomnil-
nika, kar predstavlja osnovni problem uporabe
te metode. To je tudi pomemben razlog, zaradi
katerega se uporabniki raje odloajo za upora-
bo drugih metod, kot na primer revidirane me-
tode simpleksov, ki so sicer bolj zapletene,
vendar pa so manj%i porabniki pomnilnika.

V tem prispevku opiSemo, kako je moZno posto-
pek simpleksov modificirati ter s tem zmanijSa-
ti zahteve po pomnilniku samo na prostor, ki

ga potrebuje vhodna matrika neena&b. Pri tem
podajamo metodo simpleksov le toliko, kolikor
je potrebno za spremljanje razvoja postopka re-
ducxrunja simpleksne tabele, podroben opis teo-
retiénih osnov te metode pa je opisan na pri-
.maor v {21 in [3].

. a

2. SPLOSNA METODA SIMPLEKSOV

2.1. Definicija linearnega programa

Splo&ni problem linearnega programiranja za
minimum namenske funkcije definiramo v mate-
mati¥ni obliki takole: dolo&iti je treba vred-
nosti spremenljivk KyseoosXgy ki zado¥&ajo po-
gojem nenegativnosti

i >0 ‘ ) (i=1,...,s)
in linearnim pogojem'
a)p¥p e F R R > by

m1*¥1 * et g% 2 bm

tako, da ima namenska funkcija
CyX) + o .a. * o X
minimum, Vsi koeficienti so realna S$tevila.

Zgornji zapis linearnega programa ni uporaben

za numeri&no reSevanje, ker nastopajo v obliki
neenadb. Take pogoje spremenimo v enalbe s

. privzemom dopolnilnih spremenljivk. Ce odite-

jemo spremenljivke x 1,...,xs+m zaporedoma od

levih strani neenaéb, preidejo te neena¥be’ v
enalbe. Dopolnilne spremenljivke upo¥tevamo
tudi v namenski funkciji, kjer je

= = ¢ = 0.

cs+1 et s+m

Da bi omogo&ili zaletek numerifnega reZevanja,
vrinemo v vsako pogejno ena&bo 3e po eno umet-
no spremenljivko, torej k levi strani ena&b
priétejemo zaporedoma spremenljivke
Xoime1”*t Xepom® Umetne spremenljivke upoSte-

_vamo tudi v namenski funkciji, kjer je
c

= C .

s+m+l  °°° s+2m



Tako dopolnjen linearni program lahko zapiZemo
v matriéni obliki takole:

potrebno je izralunati vektor x, ki zado5&a ne-
enalbi

x>0

in enacbl

Ax = b

tako, da ima namenska funkcija

cx

minimum, Pri tem so:

c = [c1 . éd]
kjer je n = s+2m.

Problem linearnega programirania zapiSemo lah-
ko v vektorski oblikil tudi takole:

potrebno je izradunatl vektor x, ki zadoiZa
necnalhbi
x > 0

in enalbi

1 no_ o
X\pot e + x0p p
tako, da ima namenska funkcija
cx

minimum, Pri tem s0:

s+1 +m
Vektoriji po, pl, cees Ps: p

]
e ey P ‘
s+m+1' e pn go vektorji m-dimenzionalnega

vektorskega prostora VM, Med njimi sestavlja
zadnjih m vektorjev sistem m linearno neodvi-
snih vektorskih enot. To so0 vektgrji

pS*™ o (1, 0, v 0y e, B 00,0, L )

2.2, boloditev zaletne baze

Dogovorimo se, da zaetno bazo vektorskega
prostora VM dolo&imo iz vektorjev umetnih
spremenlijivk ter vektorjev dopolnilnih spre-
menljivk, ki so vektorske enote. Ti vektorji
torej sestavljajo bazno matriko B, ostall vek-

torji dopolnilnih spremenljivk pa naj sestav-
" 1ljajo matriko, ki jo ozna&imo z D. .

Potem lahko matriko A napifemo kot:
A = [F, D, ] m

Struktura vektorjev bazne matrike B je znana,
saj je sestavljena 1z vektorskih enot. Koefi-
cianti baznih vektorjev v namenskil funkciji so
ravno tako znani in sicer so enakli M (kjer Je
M primerno velika vrédnost) za umetne spremen-
1ljivke in 0 za dopolnilne spremenljivke.

.

Isto velja za matriko D, saj ilma vsak vektor
te matrike samo en element razli&en od ni¢ in
sicer (~1). Koeficienti vektorjev matrike D v
namenski funkciji pa so enaki 0, ’

Iz tega sledl, da je struktura vektorjev, ki

Bo v matrikah D in B ter njihovi koeficienti
v namenskil funkciji %e vnaprej dolofeni s pred-
pisanimi oblikami pogojnih ena&b in neenaéb
linearnega programa.

e najdemo na&in, s katerim lahko na zaZetku
reSevanja linearnega programa ugotovimo, kate-
ri vektorji pridejo v sestavo zadetne baze ter
v ustreznem trenutku refevanja, kateri vektor
matrike D je potrebno transformirati, potem
lahko opustimo formiranje matrik D in B ter o-
mejimo refevanje linearnega problema samo na
matriko dimenzije m x s. 2 rafunalnilkega vi-
dika pomeni tako zmanj3anje dimenzije simplek-
sne tabele zadostno zmanj%anje radunalniskeqa
pomnilnika, potrebnega za izvajanje programov,
ki re3ujejo probleme linearneqa programiranja
2z uporabo splo3ne metode simpleksov.

V ta namen naj bo g vektor reda m, ki ima za
svoje elemente simbole relacij v pogojnih enat-
bah in neenabah obravnavanega linearnega pro-
grama (>, = , <). Ta vektor ima odlo&ilno vio-
go v modificiranem postopku, kajti s pomoZjo
tega vektorja lahko dolo&imo vektorje matrik

D in B ter njihove koeficiente v namenskli
funkciji.

Za doloditev zafetne baze je potrebno ugotovi-
t1 indekse baznih vektorjev ter njilhove koefi-
clente v namenski funkeciji.

Zato definirajno naslednje vrednosti:

q1 naj bo Xtevilo, ki nam pove, koliko je po-
gojinih neenalb v linearnem programu
(> , 3

gq naj bo Stevilo pogojnih neenafb ali enalb
oblike (») ali (=},

d naj bo 3tevilo vhodnih in dopolnilnih
spremenljivk v sestavl matrike Aj; to vred-
nost dobimo kot

d=13 + gl
n je Btevilo vseh spremenljivk matrike A,
to vrednost dobimo kot
n=28+4gl + gq
2 njimi moremo dolo¥iti indekse baznih vektor-

jev ter njihove koeficiente v namenski funkci-
ji1 brez oblikovanja matrik D in B,

Nadalje definirajmo %e naslednja vektorja re-
da m:

cB, k1 vsebuje koeficlente baznih vektorjev v
namenskil funkciji in

vB, ki ima za elemente indekse baznih vektor-
jev.

- Postopek kreiranja zafetne baze Je takle:

A) Izrééunajo se vrednosti gl, gq, 4@ in n,

B) Glede na vrednost elementa q,, { =1,...,m,
se lzraduna indeks i-tega ba&neqa vektorija
in njegov koeficient v namenski funkciji 2z
naslednjim algoritmom:

1) 1 =1
2) ay ima vrednost (2); potem je
gq = gq-1

gl = gl-1



3 q

» vilé h-géf,

gen o
ima vrednost (<); potem. Je
. gi_é él-l
= d-gl
-0

4y q ima vrednost (%)} potem je’

gq =gq-l
= n-gq . ~
= M ) ‘

5) 1= 441"

6) %e je 1 < m, se-postopék paddljujé na to&ki

2).

S takim postopkom kreiranja zaZetne baze eli-~

miniramo oblikovanje matrike B, kajti vse zna-

&ilnosti te_matrike so dosegljive z uporabo
vektorjev ¢B in v

2.3. Izbolj3anje moZne relitve

V izrazu (1) je A matrika dimenzije m x n,

' Vendar zaradi zgora} prikazanega postopka eli-

minacije matrike B ter zaradi postopka elimi-

- nacije matrike D, katerega opis je podan v

' ra matrika A ohraniti vse

2Zp = c1 p1 + e+ n p

naslednjem, velja,Uda je A matrika dimenziie
m x 8, kar ozna&imo 2 Ah

zna&ilnosti celot=-
ne aimpleksne tabele, potrebne za re§evanje
linearnega programa,

V ta namen definirajmo'ﬁaslédnja vektorjax
A

. ¢ naj bo vektor reda 8; ki ima za svoje ele~ .

‘mente koeficiente vektorjev: matrike A 8
v namenski funkciji, ) ) m,

vA pa naj bo vektor reda s, ki ima za svoje
elemente indekse vektorjev matrike A ,8°

Iz prvotne ‘baze dobimo novo bazo - tako, da kak
njen vektor zamenjamo s kakim druqim vektor- .
jem, ki ga 3& ni v bazi._ : . .

Vzemimo, da odstranimo iz Eaze vektor p 1n

'ga zamenjamo z vektorjem p

Za vsako mo¥no reditev- 1ma namenska funkcija_

. doloZeno vrednost, Pri prehodu iz prvotne v
" novo mo¥no relitev se vrednost namenake funk- :
cijé izboljéa.

Definirajmo sledeée koliéinex

‘ 2y = c? a'j f'... + cz mj' j ‘= 1,...,8

-kjer z, pomeni vrednost vektorja pj, 1zra!e-'5'"
ﬂ'nGGa 2 baznimi vektorji 1n i :

B 0.

- kjer zo ponmeni vrednost namenske funkcije, ki

ustreza prvotni bazi.

Vv matriko A vpeljemo (m+1) vrstico, katare
koeficienti a *1 i 80 definirani‘z

e,y " IR "°'-'8

- kjer ag, > 0,
. 'Kljub temu pa mo- -
- P

~"enti vektorja p0
o miramo po naslednjem transformac{jakem zakonul

“vbr = v

Razlika med prvotno in nove vrednostjo namen-

ske funkcije_je tem ve¥ja, Zim velja je dife-

renca z, - cP. Ker %elimo to razliko poveéati,

da dobimo &im bolj3o novo mo¥no refitev, uve-

demo v novo bazo tisti vektor pJ, ki mu ustre- -

za najveZja pozitivna diferenca z3 ‘¢, Vze~
é

mimo, da ustreza vektorju p najv iferen-
ca .
‘ zZ, ~-'C, = max (z - cA). o (2)
X Tk 3 B | 3’ - ‘ N

kjer je z -‘c? >0.4n 3 = 1,...,8.

%e nobena od diferenc ni’ pozitivna,:bbetoje&e v
refitve ni mogole vel 1zbolj§ati, zato Je 'to
Ze optimalna reﬁitev. : : )

2. 4. Zamenjava baze

\ bazo uvedemo tisti vektor pk, prl katerem

- ima izraz (2) najveéjo vrednost, iz baze pa

odstranimo vektor pf, ki ga dolo¥imo tako, da
vsako komponento P delimo s homologno kompo-
nento vektorja pk, pri tem pa u oBtevamo samo
pozitivne komponente vektorja p najmanjéi

od teh ulomkov dolofa vektor-pr: .

% X

. r
8 = min. — = . —
1 %4k 8rk

za 1 <41 <m

' Ze noben koeficient aik ni veéji od 0, je re-

Eitev neomejena.,

Vrstico (m+1) vpeljemo tudi za vektor po, ka- -

- terega- koeficient je definiran s

0

zd.

Vse koeficliente v simpleksni tabeli (koefici-.
in matrike A ., ) transfor-

. X

) r
a) X" = i
¥ “Brx

a’ ;;. 351; kjen'jlfijg:;,,a (3)

: rj a .
: . S
b) ¢ x: = x, - ==, .,
- ~v1 %' arx ik
. a L
o= . —ri . a

8137 %43 TEL Yk

“kjer Je i = 1,,,,,m+l , L F r in
j“l,.oo'Bo“ B .

' Uvedba vektorja pk v bazo in odstranitev vek-
, torja pt iz baze se izvr§1 tako, da se v vB

vnese vrednost iz vk {indeks vektorja pk). v

cg pa se vhese vrednost 1z cA (koeficient vek~

': torja pk v namaneki funkciji). Pyvotni vred-

in cB

nosti komponent v r

se predhodno shranita

v postavkah ki ju oznaéimo z vbr in cbr. To-
. rej Je

\

cbr = c

- K mr1m
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2.5. Zamenjava vektorijev matriké A

Matrika A ima na zadetku numeri&nega reevanja
isto strukturo kot matrika F, torej predstav-
1ja matriko vektorjev vhodnih spremenliivk.
Prav tako pa sta na zaletku numerinega reSe-

vanja vA in cA vektorja indeﬁsov vhodnih spre-
menljivk oziroma njihovih koeficientov v na-
menskl funkciiji, V matriki A in v vektorjih

vA ter cA ge v dani iteraciji vr&i zamenjava

vektorjev, niihovih indeksov ter koeficientov
v namenskl funkciji.

Smisel zamenjave vektorjev matrike A je v na-
slednjems

1) izkoris3Zanje prostora vektorja pk v matriki
A, saj postane vektor pk po uvedbi v bazo
vektorska enota;

2) ohranltev zna&ilnosti vektorjev dopolnilnih
spremenljivk v simpleksni tabeli tako, da
ob dolodenih pogojih dane iteracije uvede-
mo ustrezni dopolnilni vektor namesto vek-
torja pk v matriko A;

3) ohranitev znadilnostl vektorja pY¥, ki ga
odstranimo iz baze z uvedbo tega vektorja
v matriko A na mesto vektorja pk zaradi
njegove moZne vrnitve v bazo.

Izvr8itev zamenjave vektorjev matrike A je
odvisna od vektorjev g in cB. S pomo&jo teh’
vektorjev lahko sklepamo, &e je potrebno iz-
vr3iti zamenjavo, poleg tega pa, katerl vek-
tor je treba v dani iteraciji uvesti v matri-
ko A,

Definirajmo vrednost-ql, ki naj pove, koliko
pogojnih ena&b je v prvih r enalbah ali nee-~
natbah linearnega programa., To vrednost potre-
bujemo za ugotavljanje indeksa ustreznega do-
polnilnega vektorja, ki ga moramo uvesti v
matriko A.

Preden realiziramo postopek zamenjave vektor-
jev matrike A, moramo zaradi degeneraclje in
zamenjave vektorjev shraniti zna&ilnosti vek-
torjev matrike A, ki imajo po odstranitvi iz
baze moZnost ponovne vrnitve v bazo. To so
vektorji vhodnih in dopolnilnih spremenljivk.

V ta namen vpeljemo vektor v reda 4, ki ima
za svoje elemente znal&ilnosti teh vektorjev.
Vrednost elementa vi (j = 1, ..., d) mora
zagotavljati hitro a?otavljanje mesta in
strukture vektorja pl v dani iteraciji.
Postopek oblikovanja vektorja v:
A) 2a 3 =1, ..., s velja
vy =3
Gre za vektorje vhodnih spremenlijivk, ki

gestavljajo matriko A na zadetku numeri&-
nega re$evanja.

pj je vektor j~-te vhodne spremenljivke,
njegove komponente pa so shranjene v j-tem
stolpcu matrike A.

B) 2a 3 =8+1, ..., 4d
l. =8, =20 '
2. 3 =3 +1
3. r=1r 4+ 1
4. 9, ima vrednost (<); potem je
vj =d +r .
taka vrednost elementa vj pomeni, da je

p:l vektorska -enota, katere. r-ti element
je enak 1 in se trenutno nahaja na r-tem

mestu v bazi.
5. q, ima vrednost (2); potem je
vj = -(8 + r)

negativna vrednost elementa v, pomeni,
da je pl nebazni vektor dopolﬂilne spre-
menljivke x., njegov r-ti element pa je
enak ~-l. ]

6. q, ima vrednost (=) %e r < m,se postopek
nadaljuje na to&ki 3, sicer pa se kon&a,

7. %e je § < d, se postopek nadaljuie na to&-
- ki 2,

8. konec postopka.

Postopek zamenjave vektorjev matrike A:
A) Vrednost g, je (2) in vrednost cbr (vred-
nost cg pred zamenjavo) je enaka M.

Iz tega sledi, da je pr umetni vektor, zato
ga po odstranitvi iz baze zanemarimo, ker
nima nobene moZnosti vrnitve v bazo, name-
sto transformiranega vektorja pX uvedemo
ustrezni dopolnilni vektor pd.

Vsi elementi vektorija pd so enaki ni&, ra~
zen r-tega elementa, ki je enak (-1). Koe-

ficient p$+1 pa je definiran s
= - ci‘(vrednost pred zamenjavo).
d

d
pm+1
Za uvedbo p® v matriko A je potrebno

- gshraniti vrednost vektorija pk; za ta na-
men definirajmo vektor p reda (m+l), kier

Py = B4y pri i =1, ..., m+l
- uvesti vektor pd v k-t1 stolpec matrike A,
kjer
ay = 0 , zai=1, ..., m L #r
a,k = -1
ani1,k = 7 °bE

- za r lzra&unati gql

- ugotoviti indeks vektorja pd in njegov
koeficient v namenski funkciji ter aZuri-
ratli vektor v s tem, da

_ A
j"vk
u=s+r -qgl
A
¢y = 0
vA = u
k
vy = k
vj = d+r

B) Vrednost a, je (=) in vrednost cbr (vred-
nost c? pred zamenjavo) je enaka M,

V tem primeru ne izvr¥imo nobene zamenjave,
ker je p’ umetni vektor, poleg tega pa ne
obstoji v tej situaciji kak ustrezni dopol-
nilni vektor,

2a uvedbo vektorja pk v bazo je treba a¥u~
rirati vektor v s tem, da

WA
u = v
v, = d+r



C) ZA vee druge moZnosti moramo ugotoviti na-
. slednje:

1. vektor p je v sestavi matrike A; potem
se zadovoljimo 2z aZuriranjem vektotja v
- 8. tem, da

V(vbr) = vbr
2. izvrBitd moramo zamenjavo vektorjev, tako
da uvedemo namesto vektorja pk v matriko

A vektor pT zaradi moZnosti njegove po-
novne vrnitve v bazo.

“Vektor pr kot bazni vektor ima strukﬁuro
vektorske enote, katere r-ta komponenta
je enaka 1; koeficlent pl‘+1 pa je enak
ni&.

Za uvedbo p v matriko A je potrebno:
- shranitd vrednost vektorja pk, kjer
‘ Py = ay - pri i =1, ..., m+l
- uvesti vektor p v matriko A s tem, da
postavimo
a4 = 0' , pri i =1, oo, m 1 #x

arg =1
1,k = © -

- ugotoviti indeks vektorja pr in njegov
koeficient v namenski funkciii ter aZu=-
riratl vektor v s tem, da

)= v

>

v, = vbr

bl

c, = cbr
Vivbry = ¥
vj = d+r

2.6, Degeneracija

Btevilo 8 oziroma p* dolo&imo z najmanjdim iz~
med ulomkov x,/a ., (a;, > 0). e je teh naj-

" manj&ih ulomkov ve&, dobimo novo moZfno refitev,
ki ima manj kot m pozitivnih komponent in je
zato degenerirana. V primeru degeneracije ni
enoli&no doloden vektor pY¥, ki ga odstranimo

iz baze. : -

Denimo, da pridemo v linearnem programu do de-
generacije in sicer zato, ker sta vsaj dva od

navedenih ulomkov enaka. Vzemimo, da sta enaka

ulomka x /ark in x /ask. Zato primerjamo druga
dva ulomka a ,/a . in a ,/a i med njima izbe~

remo tistega, ki je najmanjii. Ce sta pa tudi

. ta dva ulomka enaka, Be ne pridemo-do odloZit-
ve in naprej primerjamc e naslednja dva ulom-
ka a 2/& K in a 2/a ter izberemo tistega,

ki je manjsi. Ce #e ne pridemo do odlo¥itve,
nadaljujemo primerjanje, dokler ne pridemo do
nje.

Denimo, da ugotovimo s takim primerjanjém, da -
je ulomek yr/a x Mani3i od ulomka yB/a K* Ste-

vilo r doloda zatc enoli¥no vektor pf, ki ga
odstranimo iz baze |2|.

zaradi postopka zamenjave vektorjev, je.potfeb-
no v primeru degeneracije uporabiti vektor v,

kjer element vy (3 = 1,...,d4) rabi za ugotovi-

tev znadilnosti (indeks, struktura in meato)
vektorja pjl

- indeks elementa vj predstavlja indeks vek-
torja pd, .

- vrednost elementa vj pa omogoéq ugotovifl
strukturo in pozicijo vektorja pd s tem, da
~a) Ce vy > d

pomeni, da se vektor pj nahaja v bazi, nje-
gov r-ti element je enak 1 in vrednost in-
deksa r dobimo 2

r= Vj -d
b) Ze vy <8 in vy ¥k

pomeni, da je vektor ijv sestavi matrike
A, njeqova struktura pa daje vj-ti stolpec
matrike A

c) e vy < 0 . ,
pomeni, da je pj vektor dopolniine spre-

menljivke xj, njegov r-ti element enak ~1
in vrednost indeksa r dobimo z-

re (v, +8
. ( j )
3. POSTOPEK RESEVANJA Z METODO SIMPLEKSOV

Postopek re¥evanja linearnega pi&grama z meto- -
do simpleksov obsega naslednje korake: :

1) - Dolo¥itev zaetne baze vektorskega proeto-'
ra Vi z vklju&itvijo postopka kreiranja
zatetne baze (podpoglavie 2.2.)-

- Vstavitev zaéetnih vrednosti vektorjev cA

in vA

2) Vklju&itev postopka oblikovanja vektorja v
(podpoglavie 2.5.) - ’

3) Izradun naslednjih vrednostis

;s 2a j S 1,000,;8 .

B B
Zj = pl Elj f ves + Cm ﬂmj
= - A H

®m+1,3 T %3 7 €y , f

I B : B j
zo xm+1 = °1 x1 + o0 # °n xm.

By oL B p0
91 b1 + voe +en b m+1

4) Dolo¥itev vektorja pX oziroma indeksa ki
7 - c; =  max
1<j<8

v priméru, da je Zy - c£_< ¢, kier je ¢

primerno majhno vnaprej predpisano pozitlv-
no Stevilo, je obstoje¥a mo%na refitev opti--
malna in iteracijski postopek se kon&a,

(zj - c?), za zy - c§;>-0

5) e so vse vrednosti a;,'< 0, (4= 1,00.,m), .
se iteracijski postopek konéa in reﬁitev o
je neomejena. :

6) Dololitev vektorja p oziroma 1ndekaa rs

x
0 ¢cg = EE— = min
: rk l<i<m
Ce dosee vrednost (x;/a;,) minimum pri ve&

vrednostih indeksa 1, je reditev degenerlrai
na, .

(xi/aik)' za “1x’?‘°'

7) Uvedba vektorija p v bazo (podpoglavje 2.4, )

8) Zamenjava vektorjev matrike A z uporabo po-:
stopka, opisanega v podpoglavju 2.5. ;

9) Transformacija tabele:



x' = ——E
r pr
a
. xi i
a = za = 1, 444, 8
rj = o, 0 AT e
X .
X T R TpE BT L=lm
1 #r
a
. l.‘i
a’, = a, ;. - .
1j 13 " b, Py

10) Vrnitev k todki (3).

4. ZAKLJUZEK

Glavna zna&ilnost prikazanega na&ina uporabe
sploSne metode simpleksov je, da v dani itera-
cijil vkljuluje v matriko A samo tiste vektorije,
ki doloXajo vektor pk v slede&i iteraciiji.

Posledica tega je zmanjSanje radunalniskega
pomnilnika, potrebnega za hranjenje matrike A
ter hitrej8a transformacija simpleksne tabele
v danl iteraciji. To pa omogofa ekonomi&nejde
in hitrejSe obdelave problemov linearnegya pro-
gramiranija.

Na koncu naj omenimo primer obdelave linearne-
ga modela 8 100 spremenljivkami in 100 pogoj~-
nimi neena&bami. Obdelava tega modela s formi-
ranjem celotne simpleksne tabele 'zahteva
(128.512 bytov), medtem pa obdelava istega
modela z uporabo i1educirane simpleksne tabele
zahteva (48.128 bytov) rafunalniskega pomnil-
nika. : :
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